Doménspecifikus korpusz épitése és validalasa

Bevezetés

Napjainkban az interneten fellelhetd tartalmak tomegesen elérhetdk, és némi raforditassal
millidrdos nagysagrendii korpuszok allithatok eld. Ezek eldényei, hogy sokféle nyelvi jelenség
megfigyelheté benniik, hatranyuk viszont, hogy sokféle szoveget tartalmaznak, igy nem
tudunk példaul ezeken tanitani és épiteni olyan . n. doménspecifikus osztalyozokat, amelyek
csak az adott tipusu szovegre jellemzdek.

A terminuskivonatold alkalmazds fejlesztésének elsé 1épése egy az adott domént jellemz6
korpusz készitése, lehetdleg minél relevansabb ¢és minél tobb anyagbol (Nagy 2012).
Elegendd nagysagi korpusz (pl. a szdvektoralapu elemzésekhez [Grefenstette—Muchemi
2016]) kézzel torténd gyljtése azonban rendkiviil iddigényes.

Jelen tanulméany a disszertaciomhoz sziikséges korpusz épitésének modszertani vizsgélata,
amelyben az 6koinnovacié doménhez tartoz6 szovegeket gylijtok és értékelek, oly modon,
hogy hasonlésdgot mérek a letoltdtt anyagok kozott. Ezzel célom egy nagy méretd,
ugyanahhoz a doménhez tartozé korpusz készitése a késdbbi munkéhoz.

Hipotéziseim a kovetkezdk: 1) A letoltott szovegek elérik a 0,50-es hasonlosagi értéket. 2)
Minél kevesebb szovegszobdl all a szoveg, annal kevesebb lesz a hasonlosagi értéke a
referencia korpuszhoz képest.

Moddszertan

A szovegek letoltése egy filtereket alkalmazd programkoddal tortént, amelyet angol nyelvre
Greffenstette és Muchemi (2016) irt meg. Ennek magyarra torténd atiiltetése utan sziikség
volt egy kezdé URL-lista, illetve egy mintdkat tartalmazd fajl Osszeallitasara. A kezdod,
manualisan Osszeallitott lista alapjan a program letdltotte a szovegeket, amelyeket sziirt az
elére megadott mintadk alapjan. A validalashoz 10%, tehat 20 darab random szoveget
valasztottam, azzal a kikotéssel, hogy a szovegnek tobb, mint 500 szdvegszobol kell éllnia.
Referencia szovegeknek 4 szoveg lett kijelolve. A szovegekbdl a lemmatizalas utan
kiszlirtem a stopszavakat, majd az XLike projekt kereteiben késziilt Osszehasonlito
programmal (Rettinger et al. 2012) szdmoltam hasonldsagot és statisztikailag elemeztem az
adatokat.

Eredmény

A kivalasztott szoveg atlag hossza stopszavak nélkiil 1428 szovegszo, szérasuk 1054,49. A
referenciaszovegek hossza: 2960, 4169, 2483, 10133 szdvegszo. A hasonldsag mérésekor
kapott értékek 0 és 1 kozé esnek.

Az eredmények referencia korpuszonként a kovetkezd atlagot hoztak: 1: 0,524; 2: 0,373; 3:
0,541; 4: 0,297. A szoérasuk 1: 0,198; 2: 0,192; 3: 0,201; 4: 0,14.

A referencia szovegek hasonlosagat is mértem egymashoz viszonyitva. Az 1-es és a 4-es, a 3-
as és a 4-es ¢és a 2-es a 3-as szovegek szignifikansan eltérnek, mig az 1-es és a 2-es kozott
tendencia van.

Az elsd hipotézisem nem teljesiilt, mivel egyik referencia korpuszhoz mért atlag hasonldsagi
érték sem lett magasabb, mint 0,50.

A masodik hipotézisemnél a szovegek mérete és az eredmény kdzott van egy gyenge negativ
kapcsolat (-0,4, p=0,07).

Kovetkeztetések

Bér az altalam haszndlt szkripten kiviil mas hasonld célu alkalmazasok is léteznek (pl.
Remus—Biemann 2016), ennek eldnye, hogy egyszeriien atiiltethetd mas nyelvekre, illetve
elézetesen nincs sziikség a szovegek elemzésére, csupan egy jol atgondolt mintakat
tartalmazo fajl készitésére. A validalasra a jol megvalasztott mintdk hasznéalata mellett is
szlikség lehet.




Az eredmények azt mutattdk, hogy a szovegek hasonlésagi értékei nem voltak atlagosan
0.50-nél magasabbak, ennek hatterében az allhat, hogy bar a szoveg tartalma részben lefedi a
domént, de vagy tal specifikus vagy tal altaldnos, illetve megjegyzendd, hogy az
okoinnovacié szamos aldoménnel rendelkezik, kiilonbozé teriileteket érint (ez elmondhaté a
referencia korpuszok kozotti eltéréssel kapcsolatban is). Ennek mérésére egy késdbbi,
kiterjesztett kutatds szolgdlhat, ahol emberi annotatorok dontik el, hogy a szdveg milyen
mértékben tartozik a doménhez, illetve miért.

Az eredmények szerint tovabba latszik, hogy a szovegek hossza kis mértékben, de
befolyésolja a hasonldsagot, ennek tovabbi vizsgalata a minta novelését igényli.
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